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Odvozeni progndzy zZADL (n, p) modelu:
v' Kratkodoba progndza:
o fn1nebogu. =y + by + Cx
o fh1n€b0Yu1 = by + boy + Doyrs +...+ BYenes + CuaXag +.oF CpXaper +. o GaXie +oo o F GpXiepit
» Situace je o &co slozitjSi obsahuj-li ADL (n,p) model vys¥tlujici proménnou X, resp. prosmneé », ...,
Xk V bEZném obdobi.
v/ Stirednédoba a dlouhodoba prognoz:
o fn2neboyu, =ty + by s + boye +...+ BYenio + CoX 12 + QX 1+ F CrpXagpez Foot GoX k2 + GaX e +
Lt CI.<p><kt—p+2
o fonNeboYun = b + B Jina + BYune .ot BYenn + CoX 1en + QX 1shr +.ooF CpXaepen Fooot GoX ks +
Cle,kt+h—1 + ...+ Q<pxkt—p+h

Chyba prognozy:

v" Chyba prognozy se sklada ze dvou kompaoinePtvnim je nejistota plynouc odhadi regresnich koeficieft
jez ma prav@podobnostni charakter, a toiiegto, Ze je i splnéni vSech pedpoklad nejlepSim (linearnim
konzistentnim a nestrannym odhadem. Druhym kompgenerje nejistota spojendbudouci neznamou
hodnotou ndhodné slozky + u

v Velikost typické chyby vzniklé pouZitim prognostitio modelu Ize vyjatt pomoci RMSFE (Root Mean
Squared Forecast ErjoRMSFE je vypétena jako odmocnina pméru ¢tverce chyby prognéz:

RMSFE:

Y Vo1 = Ve = Ui — [0y = B) + (0, = B) Y, + (G - 1)X]

v MSFE = E[(y, - 9i0)?] = 02 +vail(b, - B,) + (b - By, + (¢, - y)x]
v Vi1~ 9T+1 :\liTYJr_ll_[ﬁjo - ﬂo) + (bl - ﬁl) Yrau T (Cl - yl)XTwi
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Interval prognozy:
v’ Za predpokladu normalniho rozigni nahodné slozky je interval spolehlivosti progyn dan vztahen

9t+l i tﬂtabUI kove |:|$(yt+l - 9t+l)
v ¥, tt tabulkove ORMSFE(Y,,; = V,.1)

VYoun Et, tabulkove ORMSFE(Y,,;, = Yiun)
v ol= E(Sj) - nestranny odhad?

Ex-post prognéza:

v Ur¢it délku prognostického horizontu-post prognozy -> h*

v’ T-h*

v" Odhad modelu na zkracenychsovychiadacl

v" Odvozeni prognézy na jeden krok dedu a vypoteni chybu e-post prognozy

v" Prodlouzit ¢asovouiadu o jedno obdobi (aigchazime do bodu 3, opakujeme tak dlouho, doku
nedostaneme do t)

v' =>odhad MSFE a jeho odmocnina RM¢
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Obecny model:

Obecny zapis: CZ\= B + B1CZVey +...4 BiCZVin + y11CPVig + ... +y1,CPVip + U, kdey, ..., Bn@yio, .-, Y1p
jsou neznamé parametry pnaepozdnych hodnot endogenni prémmé ap zpozdni exogenni prognné a | je
nahodna slozkarsulovym podmignym pitimérem, tj. E(uYe1, .-, Yens X6 Xe1, «o0y %p) = 0.

Sezonni slozka:

v' => deterministicka

v' Pokud by byla stochasticka => I(d), SI(d

v' D - Ize testovat pomo&lEGY testu

v' SI(d, D) —¢asovérada je sezornintegrovandadu d a [

v' Sl (1, 1) -musime sezéridiferencovat jedou a pak jegtnormalr jednou =>AA.y;

Ocisténi:
v’ Sezo6nni faktory
v' Meziroéni zmeny

VAR MODEL:

Charakteristika VAR modelu:

v Modelovany vztah cenové transmis pouZzitim ADL modelu opomiji jedenutkzity ekonomicky aspel
vztahi v zengdélsko-potravindskévertikale, a to Ze tyto vztahyegime maji simultanni povahu. piipack, Ze
simultanni vztahy ve vertikéle existuji, coz lIzegpokladat (viz nasledujici hypotéza), jejich opouotéen se
dopoustime chyby specifikace, kter lepSim gipad mé za dsledek, Ze ztracimeibkeZitou informaci ¢
modelovaném vztahu.

RozSteni ADL modelu

VSechny prorminné vystupuji \podol# endogenni protmné

Jsouli proménné x, y a z, budu uvaZovat, Ze maji mezi seboulsirmi vzta

VAR - Vektor Autoregresive Mod

VAR(1):

y="f (yt—lxt—l’ Zt—l)
x=f (yt—lxt—l’ Zt—l)

z=f (yt—lx’[—l’ Zt—l)
v VAR modely vsok® maji malo ekonomické teor
— Strukturalni VAR

VAR Strukturalni

model model

Statistika Ekonomické
teorie
v VAR(p) modely jsou zobe&mim AR model nacéasovérady vice prordnnych a jejich pednosti je relativh
jednoduchy odhad paramé&tmetodou nejmensiattveral. Konstrukce modél VAR se zpavidla rozpada do
nasledujicich krok
« Transformace dat na stacionatagsovérady (testy jednotkovych kend)
* Volba proménnych malelu a maximalni délky zpoZdi
e ZjednoduSeni modelredukci maximalniho zpo&di
e Ortogonalizace rezidui

ANANENENEN

p
v" Model VAR(p) Ize zapat ve forng, pricemzZ se fedpokladd, ze s= 0 pro s > p X, :,7+ZCth—s +U,,

s=1

kde X reprezentuje promgnnych modelu, tj. ptipad dvou promdnnych je X, = {Xn}
X

2t
Vo Xy T HCXy g FCpXyp F e F Xy Gy X et Gy Xy U

-2-
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AN

Xoo = Myt dyyXy gt Xy 0, X ey X Uy

Volba patu proneénnych a diky zpozdni ve VAR modelu, tj. peet ka velikost p, je praxicasto spojena
snutnosti uvaleni nulovych restrikci, a t zavislosti na délce disponibilnictasovychiad. Napiklad [
zahrnuti i proménnych do VAR modelu aipdélce zpozéni 5 obdobje vkazdé rovnici odhadovano nejni
15 parametfr (tj. v ptipack, Ze model neobsahuje deterministickou sloz

VAR modely se pouZivaji maximér 5 — 6 promsnnymi

Vzajemna korelace mezi,@a W, tedy nenulova kovariance => prognéza bude zkmé

COV(L’!I.U uZt) # O

Ortogonalizace rezidui:

v

Odvozeni ,strukturdini alternativy spiva \transformaci VAR modelu do formy majici ,ortogoni
inovace” (ortogonalni rezidua). Jin&¢eno model je transformovan tak, aby neobsahoval&eané nahodn
slozky.

Postup ortogonalizace rezidui I1ze ndzodemonstrovat naifkladu jednoduchého VAR modelu obsahuijic
dvé promenné x a y a majiciho d¥ zpozani ve VAR prostoru

; b, | x_ u , .
F} :{ai bl}{xt 1}{% Z}F 2}{ ﬂ, kde ndhodné slozky jsou sotine korelovany, i.:
Yi ¢ di Yia C, Oy Vi Uy

E(u) =E(uy)=0; E(ug)=0y; EU3)=0,; E(u,0y,)=0,

Proziskani modelu, ve kterém nebudou ndhodné sloakiggne korelovany, lze prvniddek vztahu vynéasok

5=222 3 vysledek odsst od druhéhsadku.
all

{ X Hal bl}m[az b}{xt}H ”
yt_d(t C1D dlD Yia Cg dZD Yi2 UZDt ,

Co=(C—dR); di=(dy—db); Uy =(uy —Aly)

SoulEZnou nezkorelovanbosahodnych sloZek Ize dokazat nésledc

E(uy [—_luZDt) = E(uy (uy —auy)) = E((Uy [y ) = (012/011)E(u12t)) =0,-0,,=0

Hodnotyg; (rozptyli) jsou zpravidla nezname a musi byt odhadnuty. My&l@ntogonalizace rezidui sfiva

v moznosti vyuziti jednotlivych rovnic VAR modelu atdné v ekonomické analyzeV tomto smyslu lze
ekonomickou analyzu chapat jako analyzu, kterd &)z vlivem znamého Soku nebo téz ,ortogon
inovace" na zkoumany systém (vzte

VAR — VMA —I-R fci

VMA — Vektor Moving Average



